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Big Data e salute
opportunita e casi di successo

* Lo scenario nazionale ed europeo
* Big Data & Deep Learning
e Casi d’'uso: esempi nel settore AAL & eHealth
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Web e Mobility alla base dello scenario Big Data

. . Smartphone venduti:
Utenti Internet: MERCATO DIGITALE 1.3mid (+31,3%)
2,9mld (+7,4%) Variazione % 2014 su 2013 ’ !

Utenti Social: Utenti banda larga mobile:
1,747mld (+8,5%) 2,73mld (+30%)

Linee mobili:

Digital Buyers:
6,99mlid (+2,3%)

1,140mld (+10,7%)

‘IVA I I

Francia

EU Germania

Mercato eCommerce:

1,390mId€ (+21,6%) Tablet venduti:
199min (+4,4%)

UNIVERSITA
POLITECNICA

07/02/2017 Fonte: Assinform / NetConsulting, 2015
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La strategia pubblica nazionale

Strategia

e crescita digitale

Martedi 3 marzo 2015

z Piattaforme
m Abilitanti

~ AN
ﬁll N T

Anagrafe Nazionale /2

della Popolazione Residente Processo civile

telematico

/4,,,0\'
V\

Sistema pagamenti PA Sanité elettronica

Agricoltura

07/02/2017

Fonte: Agid, Marzo 2015
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Lo scenario loT per I'’ehealth, 2013-2015E

?,W, < —— (( =
Dati in mIn € e variazioni % (include le - J.. 5“" j
componenti di piattaforme hardware e TOTALE OGGETTI CONNESSI GLl OGGETTI
piattaforme software di controllo) (ww): CONNESSI
10 Mwb 2013
b Tl AUMENTANO
0, -
+13,3% 1.620 L. S0Mw2020 N MODO
1.430 DI CUI CON ESPONENZIALE...

TECNOLOGIA MOBILE
: 6.9 MLp 2013
m~( 10.8Mw2020 \ -
M = i |
el
~ —
] e
@ Hagftcars Energy & S '
Fidance/ Utilities ‘
Assicurazioni  BIG DATA ANALYTICS: W
«.E ABILITANO 750 ExABYTES 2013
LINTEGRAZIONE ‘“\: '\)'1-. 13.000 ExABYES 2020 i\?ﬂL
IN TUTTI | SETTORI ;f;-; &
oo  CLOUDBASED .
4 DATA TRAFFIC: ambiente
ﬁ;"' 35% 2013 - 70% 2020
2013 2014 " pubblica !} f
Amministrazione r Automotive
Manufacturing

UNIVERSITA
POLITECNICA
DELLE MARCHE

Fonte: NetConsulting cube, 2015
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Big Data & Deep Learning

. Big Data: The Moving Parts
Agc{"g(;(vjlz?frnyflgs Hadoop ) / - unsupervised Ieaming

f Vertica 4 | social media analytics

MapReduce )/ sentiment analysis mass customization of services

O ; quicker response to market trends
predictive modeling

identifying real-time cost optimizations

| I # S ¢ BPO Bl faster, more accurate decision making

better and more holistic R&D

) ‘ - network analysis
! \ o NN ) wtonomic supply chain management
| { ,' = y g 2 e i 3
/ / [ - ‘ Vi / ur'o:‘r‘:‘f. U
| e Business

F ' ‘ci Ry Tty Objectives

From http://blogs.zdnet.com/Hinchcliffe

the growth of data will be exponential for the foreseeable future

terabytes | petabytes l exabytes | zettabytes |

Tthe amount of data stored by the average company today

UNIVERSITA
POLITECNICA
DELLE MARCHE
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- BT

sends JSON event logs

[ >

tail web server logs

rsyslogd |gd Fluentd o

Listen to syslog

Kibana

ElasticSearch [ J]ﬁ]\—

..... - . t, TR . °
I | 101" % elastic
fnl-llll.lnvlf..._l___ i digsaé' -1_96__4“
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CASI D'USO & OPPORTUNITA
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Analisi delle attivita umane (HBA & Digital Footprints)

[aa] PINE R 47

 'HBA e un problema di Big Data
e Testin 5 abitazioni ‘
— 600 posizioni/h i
— 1200 tracce digitali loT/h
— 300 tracce digitali AAL/h  EEEEEEES
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Analisi delle attivita umane
(classification & visualization)

 I'HBA e un problema “semplice”

* 2 output
— Comportamento abituale

— Com portamento a nomalo " iaiosi099% 50 55 30 75
(3 livelli di allarmi)

Azioni atomiche

Al, t1; A2, t2; A3, t3
Approcci Machine Learning
Adaboost

S5l UNIVERSITA
07/02/2017 |§ﬁ’£ ) POLITECNICA
o'/ DELLE MARCHE
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Aggregazione di BD, verso l'interoperabilita

semantica

* Fonti eterogene
* Formati testuali non strutturati

* Assenza di gestione della (e v e
qualita

p—
l———»| Periodo assistenza 1
. 1
b Allergie, /Intolleranze .
1
— esc. F |
— Vaccinazioni 1
. I
— tili di -
]
— Monitor: i
— ertifi ==
. 1
— ite / Col le -
1
— senzi + ]
F—— Ricoveri - l
1
b | —

e Esiti

Saesg, UNIVERSITA
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ALTRE BANCHE DATI ED OPERATORI DI SISTEMA

r1r. 1t 1 —

SOAP - WSDL per il paziente
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Self- audit 7“} /
EBM al punto di cura d
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Deep Learning per l'arruolamento di diabetici

-

Data ultima elaborazione: 20/07/2014 03:17:58
Data ultimo invio: 19/07/2014 08:46:54

[] EI u B [l Aggiorna Indicatori Aggiungi Paziente
v 4 v 4 “EE."R

LUCIA
ADRIANA v/ / / / /
MARIA v/ / / / /
VINCENZO /
ELIA / / / e
MARIO / Agsung
ALDO / / Agsung
ROSANNA / v/ / 7 / -
EMMA v/ Aggiung
RAFFAELA / / / v R

Samgd UNIVERSITA
|§#§ % POLITECNICA

8¢/ DELLE MARCHE
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Indicatori complessivi

Indicatori soggetti a valutazione

11 |%P Tici di fipo 1311 L

7 4.968% §5.455% 8175 154

in

21 ] 75 S5733% TO% -18.1% 66.41% g
22 56 75 T4ETH 50% 24445 45.84% 10d

23

(]
[}

5 75 34 E5TH 0% -61.43% 6335% 10d

A | % Diske=tici con BM < 75 657 % T -90.43% Eriers 20
25 | % Diabetici oon Dirc. addominale a 75 04 S04 =100 53.35% 50
25 | % Diabetici con Miorcalbwminuria ] 75 12% S50 -76% Ealk 10d
27 =4 75 TAETH G0% EARBE 4125% 20
ER 24 75 45 33% 5% 2133% 531.35% 104
3z a3 75 L733% 20% 136.67% 37.44% 100
33 | % Diabetici lpertesi con PA <= 130780 mmHg 5 =l 3 a% 20 -5 .98% 37.53% 10d

Fer determinare il "Punteggio LAP" complessive, vengons confrontate e vostre performance con il "Target”
stakilitc da progetto per ogni indicatore elencats. In caso di superaments del "Target" viene riconosciuto il
"LAP" previsto per l'indicatore.

tilizzo dei farmaci antidiabetici

Tratlati con sola disls 43 73 §333% 20.6T%
Tradiati con Insuline= 2 75 26T 19.46%
Tradtati con Metformina 21 75 234 A4 T1%
Tratiati ooni Sulf aminid & 75 2% 13.44%
Traliali oon Acarbone 1 75 1323% T03%
TraDiati con Ass. Precost. 3 75 A% 2411 %

Complicanze in atto

UNIVERSITA

POLITECNICA
DELLE MARCHE
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| sistemi di Rating sintetico

Rating Medico
Completezza
di Registrazione
el
34%
Medico Mediana Media
Indicatore Valori Y A Y A k]
Area ANAGRAFICA
R0O1 Confronto tra pazienti atfivi nella cartella e pazienti dichiarati 15661587 1,3% - 6,1% - 18,4%
R02 Pazienti attivi senza data di nascita 0/1566 (
R03  Registrazione decessi rispetto alla media ISTAT dello 0.92% 161582 10 PERCENTUALE DI IPERTESI SOTTOPOSTI A DOSAGGIO DELLA CREATININEMIA
Area CLINICA NEL PRECEDENTE ANNO
R04 Pazienfi senza alcuna misurazione del dato di pressione 652/1566 41
RO5 Pazienfi senza alcuna misurazione del dato di peso e altezza 12731566 a1 90%
R06 Problemi non codificati con ICDS sul totale dei problemi aperti 314/3532 £ 80%
RO7 Pazienti in terapia senza problemi codificati 2331203 1¢ 70%
Area LABORATORIO 60%
RO8 Registrazione non a valore esiti esame creatinina 01018 { 50%
R09 Registrazione non a valore esiti esami glicemia /935 { 40;
R10 Registrazione non a valore esiti esami colesterolo /583 { oo
R11 Registrazione non a valore esiti esami emoglobina 01163 { 30%
20%
10%
Legenda indicatori 0%
) Datiricercatori del gruppo benchmark
@ 11tuo dato = 48,05 %
() Lamedia dei dati = 54,9 %
() LivelloRaggiungibile di Performance = 62,8 %
UNIVERSITA
07/02/2017 POLITECNICA

DELLE MARCHE
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Uno scenario per ’AAL

Chi abita la casa del futuro?

act upan the

o Utente
={[[l[{{l[r é | . |

i S

l_,._,_J- ) i Controller

__ ens , 7 ] 8
=abdimi L

Patologie || Cronic care

Cronicita Protocolli Empowerment

[ | [ . :
AN AR E= Sensr ""ﬁﬂﬂ Un patient summary per 'AAL
sense the
environment
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Scenari futuri

* Grande attesa dal mondo del Deep Learning

* Nuove forme di visualizzazione sintetica dei
dati (Density Desing)
e La sicurezza e la privacy

* La gestione della qualita dei dati e la
responsabilita

Gargty UNIVERSITA
07/02/2017 @8 ) POLITECNICA
W@/ DELLE MARCHE



